5.

Palebuse Lok

mi-9. émEFEE "1 —3 )L
R I\'j 77

(NIX0gE

https://www.kkaneko.jp/cc/mi/index.html

ETFFHE

[@ocel .



5.

Palebuse Lok

1-1. #EmFE & (&

1-2. Z_1—JI)L=xRwvw NDJO—72
1-3. _1—JI)LRY FNJ—DI(CK
B

1-4. ExaE1 L

)

c —1—JI)LRY NDO—TDHA
(IHEAFE S

« Z1—TI)LFRY NDJ—THEEh
F—ANSEE I BHHHI=
B




1-1. FEFEE & (&




1-1 Bt 25

- EHFE L, BRABNIET—5 (2D
T—47) ZfE, KHMDFT—FICHWULTH
HTE>FEBI/NI—0HA=Z, O E1—
At I

AN
&7

« Z1—-3SIRY D=0 L, HRFEZ
n[RE(C 9 D, ZEDEIMIN'DD



e
s
E_IE‘Z_I
D

@
/
LY

. & ==
_\U_\
i L
Vi
IL,\
ﬁ*ﬁ
B3R
ek,
FEI
St
\EEI‘
=B AL
i




e — 5 D .

Palebuse Lok

%

.5§ e Iris > —Atw
. &+, T - 31&, 150777 AD
:fi" o JEUBOT—4
T X AR, ERDD
: MDFERDOTOY b

- BET—5 (%, Z2BDT—FIDEED
+ FOHET(E, |R1DT, 1DDT—4




M — 5 (CKD TR

"R
. 6*%&%#
I'. + E
e =
“ é: Pk o
E L™
E J'i
| '!-l d.l
! n.::+ +:-
4
= =] | L 4

c FTLWLVT—4 GREIDFT—4) H

HdDESE, {EDIEMAEIMATHDEDH
HBENT—HDFAHICKD, FHMDFT—FICDWTHERBEL
ZILCDT ENBIREIC 7




1-2. Za1—J)L=Rwv NDO—72



“—a1—TI)LRY NO—=DDOERZNTT {
WD ED s
« —1—TI)LxRY NDO—DDF =R
H& % fitr: Hed#JHA{L, Batch Normalization,
Dropout, CNN, LTSM, GANX5I]

=5 )L: VGG16 12 &E
e "1 —IJI)LRY NIO—DZxERICS=Z1L—>3

STCE3EHEDI > E1—4

S4¥gEJ0Otwv Y. GPU
c “1—TILRY NDO—DDFEZ (TG L DOR=D
T—/S’

— TRl T—HUNE



S

ENES(CIRD>TWVWDBR 1 —TI)ILFRY b {
—7J k.

CC
L L
ot

JEHH 4 DIgE %@@m%m%@bé)lO






™

AT

mEED

®

e

d=w bODFEN

=i
PN
-

b & E DT

EEWWIEYE. YA F=vIICEAL.
ALDEFEXIRDEICIEN D

12



&

Qu
/1]

- @

." e
AN

/ N
- - / W/
A/ N\ L A N7 |4
- \ N \ O\ A
™~ / W \ A AN
X \ . N VAN AN
\ / / N\ "_\ “. “ _‘*\
. ANTAR WA
VAN / Y AN
N/ N/ AN NS
X X X N Y X
/ / AN
N /
~
."/
/

\ AN
/A N
-/ \ Iy
/N /
/ NI !y N
/ VL
y

/|

. /
y
y,
N

s

-

[V AN
AN O
TN \
4 e T
P I

Frafehuse Lok,

PR

ERNAVA)
7~ )
\\/ AN

XXX
I3

AN

M/

- Z1—3JI2RY bO—DE, BHREFERDTLD

- BOHR(C(E, IZv bhb

175\,

- A2 bE, BEWCORDD, ES(CEFEEET D

- ZA—JIbRY MIO—=TTOTFAE,
KHMDFT—F 25X T, RAEBEDI=Y &Ik

B ETITD

13



12y ND—=DOD)\UIL—->=

EEM& ‘Zl;bﬂ

 Recurrent Network

Jd4—RK
)\ OfRE

AEUI=-w ~
=

14



“a1—IJI)LFRY cDO—DD)\UZ
« CNN

EHHEME

15



5.

Palebuse Lok

1-3. "1 —JI)L>RwY NDJO—72
[C KD FH

16



“a1—JILxRY NDO—=DIC XKD TFH

EIE 251
784 @D \
€ 0E S

NHoleLdS ‘

7 —4 (3 EeHY

(ZL1) vy ==

1/EH
17



Za1—3SIILRY RDO—=DICKBFH .

Palebuse Lok

784 @D \
€ J U 0OES
rmorrss @ - @ =
5 —4 (3EEHI
(77L-A1) vy ==

18
== 18



Za1—3SIILRY RDO—=DICKBFH .

Palebuse Lok

s 1 DHSFIAL
A !
T—7 $ $ $ SEMELIEI =Y
RO T28&] 125,
[ AR 2 |

DEK

06 0e

B~ W N R~ O

—1—JIILRY NDJO—D

- 2132y FDO—OTOTFHIL,
KHMDFT—HF 25X T, BEBOI_Y baEEMHL
B2 LETITD

19



‘Jj?j N DX (softmax) (CERIE ST

VIMIYVIRICEEUEESE
- BI1-Y PODEMHEOESWZ, O
h5 1(D§5{ﬂ'ﬁ
X AT, SEoI1=wv ~Y

%ﬂ%ﬂii SULVTHEMSE

- RHBENEVEDE [TEEELTULY
21, ENLWNME [EEEL TR
L] EEFXD

HAE (WOl dE) o1 MMIDULT,
A I EDEESWNIELIRBDEEEIC 1D 20




e ke ) | V= S\ DLt Neal P §
9 e
. 3 %‘FE 2 O pon
s ZA—=FJIbHY NIO—=D(X, BHEHEILRDTULD
- JBOH(C(E, 1w MONTAN.

- A=w ME, BWSCDORHD, EECIEiFEHEETD
. :1—\3)[:*“/ NO—2OTOFAIZ,
KHDFT—AZ5XT, =HREOIZY bzidlE{b
BB ETITD 21

Frafehuse Lok,

AN
7

000060
-




22



all
\

I
Rt

/

ZIN

TCT

Frafehuse Lok,

4

23



BE#RD/\SA—H

1. EROLTFOAE
2. EROMES

24



EfRDO_LFRBECKDREDOEIL

IRE L T —

aRzz/)\

25



EROMEEDZEAL(C L DREDEALL .

aRzz/)\

IRER T — 26



1-4. 5531k,

miE{b & (E, DT -ILZRIMTTDLDI,
INGA—FZREITDIL

\! 1

d1—)L: 2=
INOA—4 . BEIFEOLTOME &,
EfROMESE

— HEFT—A(CTawv TS
BB /RERDHKED

217



—1—2I)LRY NO—DUThOamEl
e Z1—JI)bRRY FDO—DOTOE{L(L, $EP

F—H%&5X 7T, FREDHIHY

SENS LS

C, EEH (1_‘J I~ FE] DS
ST DL

aDFE) ZE

)

28



	スライド 1: mi-9. 機械学習とニューラルネットワーク
	スライド 2: アウトライン
	スライド 3: 1-1. 機械学習とは
	スライド 4: 1-1 機械学習
	スライド 5: 機械学習の用途
	スライド 6: 教師データの例
	スライド 7: 教師データによる予測
	スライド 8: 1-2. ニューラルネットワーク
	スライド 9: ニューラルネットワークの進展を助けているもの
	スライド 10: 層が直列になっているニューラルネットワーク
	スライド 11: ユニットと全結合
	スライド 12: ユニットの活性化とその伝搬
	スライド 13: まとめ
	スライド 14: ニューラルネットワークのバリエーション
	スライド 15: ニューラルネットワークのバリエーション
	スライド 16: 1-3. ニューラルネットワーク による予測
	スライド 17: ニューラルネットワークによる予測
	スライド 18: ニューラルネットワークによる予測
	スライド 19: ニューラルネットワークによる予測
	スライド 20: ソフトマックス (softmax) に設定された出力層
	スライド 21: ニューラルネットワークとは
	スライド 22: 1-4. 最適化
	スライド 23: 誤差
	スライド 24: 直線のパラメータ
	スライド 25: 直線の上下移動による誤算の変化
	スライド 26: 直線の傾きの変化による誤算の変化
	スライド 27: 1-4. 最適化
	スライド 28: ニューラルネットワークでの最適化

